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Quelques logiciels de textométrie
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Quelques logiciels de textomeétrie
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Réseau de cooccurrents d’'un mot

— graphique des co-occurrents directs et indirects du mot-pole « député »
dans I'ensemble du corpus de Professions de foi

Magali Guaresi (2014) L’approche co-occurrentielle, un bond qualitatif ? L’environnement lexical
du lemme « député » dans les Professions de foi des candidates a la députation (1958 — 2002)
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— graphique des co-occurrents directs et indirects du mot-pole « femme »
dans le corpus des Professions de foi de candidates

Magali Guaresi (2014) L’approche co-occurrentielle, un bond qualitatif ? L’environnement lexical
du lemme « député » dans les Professions de foi des candidates a la députation (1958 — 2002)
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Quelques logiciels de textomeétrie
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Quelques logiciels de textomeétrie
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Caractéristiques des logiciels de textométrie

Approches exploratoires
— explorer, générer des hypotheses : visualisations
— évaluer la pertinence d’une hypothese :

- indicateurs statistiques

- retour au texte



Exemple d’exploration : articles scientifiques

Etape 1) Récupération du corpus (Scopus) et formatage (Lexico 3)

<annee=2015> <type=article> <doc=al> background: lateral, or horizontal, gene transfers are a type of
asymmetric evolutionary events where genetic material is transferred from one species to another. in this paper
we consider Igt networks, a general model of phylogenetic networks with lateral gene transfers which consist,
roughly, of a principal rooted tree with its leaves labelled on a set of taxa, and a set of extra secondary arcs
between nodes in this tree representing lateral gene transfers. an Igt network gives rise in a natural way to a
principal phylogenetic subtree and a set of secondary phylogenetic subtrees, which, roughly, represent,
respectively, the main line of evolution of most genes and the secondary lines of evolution through lateral gene
transfers. results: we introduce a set of simple conditions on an Igt network that guarantee that its principal and
secondary phylogenetic subtrees are pairwise different and that these subtrees determine, up to isomorphism,
the Igt network. we then give an algorithm that, given a set of pairwise different phylogenetic trees t0, t1, . . ., tk
on the same set of taxa, outputs, when it exists, the Igt network that satisfies these conditions and such that its
principal phylogenetic tree is t0 and its secondary phylogenetic trees are t1, . . ., tk.

<annee=2015> <type=article> <doc=a2> this article presents an innovative approach to phylogenies based
on the reduction of multistate characters to binary-state characters. we show that the reduction to binary
characters’ approach can be applied to both character- and distance-based phylogenies and provides a unifying
framework to explain simply and intuitively the similarities and differences between distance- and character-
based phylogenies. building on these results, this article gives a possible explanation on why phylogenetic trees
obtained from a distance matrix or a set of characters are often quite reasonable despite lateral transfers of
genetic material between taxa. in the presence of lateral transfers, outer planar networks furnish a better
description of evolution than phylogenetic trees. we present a polynomial-time reconstruction algorithm for
perfect outer planar networks with a fixed number of states, characters, and lateral transfers.

<annee=2015> <type=article> <doc=a3> background: many problems in comparative biology are, or are
thought to be, best expressed as phylogenetic "networks" as opposed to trees. in trees, vertices may have only a
single parent (ancestor), while networks allow for multiple parent vertices. there are two main interpretive
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Exemple d’exploration : articles scientifiques

Etape 2) Analyse factorielle des correspondances
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we study the asymptotic behavior of a new type of
maximization recurrence, defined as follows. let k be a
positive integer and p k(x) a polynomial of degree k
satisfying p k(0) = 0. defineaO0O=0andforn>1,letan=
max 0<i&lt;n{a i+n kp k(i/n)}. we prove that lim n->eea n/n
n = sup{pk(x)/1-x k : 0<x&It;1}. we also consider two
closely related maximization recurrences s n and s’ n,
definedass0=s"0=0, and forn =1, s n = max 0<i&lt;n{s i
+ i(n-i)(n-i-1)/2} and s’ n = max 0<i&It;n{s" i + ( 3 n-i) + 2i( 2
n-i) + (n-i)( 2 i)}. we prove that lim n=>oe s'n/3( 3 n) = 2(V3-
1)/3 = 0.488033..., resolving an open problem from
bioinformatics about rooted triplets consistency in
phylogenetic networks.




Exemple d’exploration : articles scientifiques

Etape 2) Analyse factorielle des correspondances (sans a110)

a7d

e
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il
— {865
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e
390

s8)21 48]
I
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e

o]
130 205
B




Exemple d’exploration : articles scientifiques

Etape 3) Analyse statistique

Termes sur-représentés Termes sous-représentés
a gauche a gauche
Terme | FrgTot | FrgPa.. | Specit Terme | FrgTot| FrgPa..| Spécif
gene 412 342 44 child 24 1 -7
hot 110 110 34 2 47 a 7
reconciliation 70 (ot 19 m 37 4 7
transter 134 111 15 split 79 19 7
genes a5 7 14 e 53 10 -7
and 1320 492 14 constructing 53 ] -8
methods 208 154 13 galled 40 4 -8
species 261 186 12 construct 48 7 -8
lineage 3z 3z 11 graph &0 1 -
rmodel 130 101 11 binary 75 16 4
rethord 168 122 10 1 51 b 3
event 34 33 10 input 63 16 g
phylogemny 52 47 10 given 137 36 e
accurate 32 I q distance 120 aa -4
deta 227 155 3 d 33 ! &
harizontal 77 53 9 consistent Eh ! -
class 34 2 -4
EvEnts 232 160 g
population 26 26 9 X . a7 4 1o
polynomial 62 7 -11
denome 43 44 3 problem 240 72 11
likelihood 34 36 9 nurnber 20 EG 47
envolutionary 279 188 g level 93 14 3
coalescent k]l 30 9 1 71 7 13
CONSENSUS 24 24 B8 a 1675 701 13
inference 40 36 B8 iz g2 IR0 13
rale 0 23 8 lesves 54 2 -14
detection 24 24 8 if 85 12 -15
families 27 26 B8 set 252 it -16
soring 24 28 8 k. £9 4 -16
inferring 47 41 B8 ] 73 4 -17
wertical 23 23 ] tirne 1M 34 -1

R T DU iy ~o7 aan in



Exemple d’exploration : articles scientifiques

Etape 3) Analyse statistique

V 4 v 4 ’ V 4
Termes su r-representes Termes sous-representes
a gauche a gauche
T~
Terme | FrgTot | FrgPa.. | { Specit Terme | FrogTat.| FrgPa.. [{ Specit
gene 412 342 child 24 1
hot 110 110 34 2 47 a 7
reconciliation 70 (ot 19 m 37 4 7
transfer 134 111 15 split 79 19 7
genes a5 7 14 e 53 10 -7
and 1320 492 14 constructing 53 ] -8
methods 208 154 13 galled 40 4 -8
Species 261 186 12 z L.l construct 48 7 -8
Iir?eage 32 32 1 SpElelClte graph B0 1 8
rmodel 130 101 11 binary 75 16 4
method 168 122 10 >2 ou <-2: t 51 B -9
event 34 33 10 . e input 63 16 g
phylageny 52 47 0 statistiquement g 137 36 9
accurate 32 N g . . Ty S'Stance 1 gg 3? 'g
data 227 155 g
harizantal 77 63 g Slgnlflcatlf * consistent 54 7 -9
class 34 2 -4
EvEnts 232 160 g » 47 4 0
population 26 26 : polynomial B2 7 1
denome 43 44 3 problem 240 72 11
likelihood 39 36 g nurnber 20 EG 47
envolutionary 279 188 g level 93 14 3
coalescent 31 30 9 1 71 7 13
CONSENSUS 24 24 B8 a 1675 701 13
inference 40 36 B8 iz g2 IR0 13
rale 0 23 8 lesves 54 2 -14
detection 24 24 8 if 85 12 -15
families 27 26 B8 set 252 it -16
soring 24 28 8 k. £9 4 -16
inferring 47 41 B8 ] 73 4 -17
werical 23 23 B8 time 191 39 -18

R T DU iy ~o7 aan in



Exemple d’exploration : articles scientifiques

Etape 4) Retour au texte : concordance

n is a normal network , a binary trees - network , or a lewvel - k network . rec
table networks include normal and tree - networks , they claim that important e
general networks , and 5 / 4 for tres - and normal networks . we alsoc show tha
hat the number of leaf - labelled tree - and normal networks with &, leaves ar
ons , or lateral gene transfers . tree - reticulate networks ( tc networks ) ar
ary level - 2 networks and binary tree - networks are also encoded by their tri
etworks that is more general than tree - networks . background : the advent of
hich pairs of individuals are parent and . new methods to automate this process
rtices that are not leaves have a tree - . background : phylogenetic networks a
for normal networks , for binary tree - networks , and for level - k networks
it possible the generalization to tree - time consistent ( tcte ) hybridization
of phylogenetic networks , called tree - phylogenetic networks , and we provide
1 algorithms for reconstructing a tree - phylogenetic network from its path mul
omputing the distance between two tree - phylogenetic networks and for aligning
tworks and for aligning a pair of tree - phylogenetic networks , are provided

s also a metric on the classes of tree - phylogenetic networks , semibinary tre
sis and comparison of metrics for tree - time consistent phylogenetic networks
they are metrics on any class of tree - time consistent phylogenetic networks
£t only to establish properties of tree - time consistent phylogenetic networks
uction , but alsoc to generate all tree - time consistent phylogenetic networks
sis and comparison of metrics for tree - time consistent phylogenetic networks
ain tight bounds on the size of a tree - time consistent phylogenetic network
ed them as regular , tree sibling , tree r 0or galled trees . we show that , as

netic networks , which generalize tree - time consistent phylogenetic networks




Exemple d’exploration : articles scientifiques

Test de I'effet d’'un parametre : I'année de publication

% 2008
2014
2011
&
2007
2013

Tushar Agarwal, Philippe Gambette, David Morrison (2016) Who is Who in Phylogenetic
Networks: Articles, Authors and Programs.
https://hal-upec-upem.archives-ouvertes.fr/hal-01376483


https://hal-upec-upem.archives-ouvertes.fr/hal-01376483

Logiciels d’analyse textuelle a Université Paris-Est

ECLAVIT ECLAVIT  APROPOS  MEMBRES  ACTUALITES ~  CREDITS  BIOGRAPHIE

Extracti

Logiciels développés a Université Paris-Est :

e Unitex (LIGM, http://www-igm.univ-mlv.fr/~unitex/) : annotation de
textes, extraction d’informations par recherche de patrons
grammaticaux ou lexicaux

» Cortext (LISIS, http://www.cortext.net/) : analyses textométriques sur
le web

» TextObserver (CEDITEC, http://textopol.u-pec.fr/textobserver/) : analyses
textométriques avec interactivité et mise a jour dynamique

* TreeCloud (LIGM, http://www.treecloud.org) : arbres de mots


https://eclavit.hypotheses.org/
http://www-igm.univ-mlv.fr/~unitex/
http://www.cortext.net/
http://textopol.u-pec.fr/textobserver/
http://www.treecloud.org/

Formation aux outils de textomeétrie

%y
http:/iceditec.u-pec.fr
http:/ftextopol.u-pec.fr

Contact

jean-marc.leblanc@u-pec.fr

s

Intervenants

Jean-Marc Leblanc, Philippe
Gambette, Claude Martineau,
Emilie Née, Marie Pérés

Localisation

Salle multimédia, 12-317 / i2 306
batiment i - Campus centre (CMC)
61 avenue du Général de Gaulle
94010 Créteil Cedex

samedi 10h-13h
6 séances - 20 heures

*.

Ttéstopoliir

Tutoriels, manuel, téléchargement :
hittp:/tentopol.u-pec fritextobserver/

:

tp

Stages de formation a TextObserver

Préparation de corpus, prise en main sur les
corpus des participants.

En semaine, deux séances (dates & préciser).

£

16 novembre 2019 : Introduction - Approches
textométriques des discours.

J.M. Leblanc :

Présentation et typologie pratique de logiciels standard et
d'analyseurs de données textuelles. Options théoriques,
principes méthodologiques, limites interprétatives.

Initiation & Lexico 3/5 :

- Fonctions documentaires, décomptes statistiques, modéles
probabilistes.

- Distributions statistiques, distributions linguistiques.

- Analyse factorielle des correspondances, spécificités,
fréquences...

14 décembre 2019 : Présentation et

rise en main de TextObserver
10h-16h]

JM. Leblanc :

- Expliciter I'analyse factorielle des correspondances
- Analyser la variation lexicométrique

- Introduction aux opérations de catégorisation

- Recension de corpus et balisage semi-automatisé :
présentation de la base Textopol

18 janvier 2020 : Des corpus textuels aux
corpus multimodaux (annoter, catégoriser,
étiqueter, visualiser, interpréter).

J.M. Leblanc, M. Péres :

- Transformer des textes pour les soumettre a des
traitements automatisés. Repérer les régularités d'un
document, extraire des molifs textuels, concaténer des
fichiers.

- Prise en main de quelques catégoriseurs, évaluateurs,
étiqueteurs (cordial, treetager, tropes)

- Base de données textuelles et outils de constitution et de
balisage de corpus.

- Outils de visualisation, de caractérisation de corpus :
Gephi, R, Xistat, Textstat.

MME 2019-2020

RA

U 29 février 2019 : De la lexicométrie au
traitement automatique des langues (TAL)

o [10h-16h]

P. Gambette (LIGM-MLV) : Les nuages arborés dans
z TextObserver et Treecloud.
C. Martineau (LIGM-MLY) : Présentation et prise en main du
logiciel UNITEX.

11 avril 2020 : De la textométrie a "analyse des
données, quels outils pour quels usages?

J M. Leblanc :

Cooccurrences généralisées et mondes lexicaux : analyses
comparées Alceste et lramuteg.

Ontologies et mondes sémantiques (Tropes, Alceste, Astartex)
Quantifier les données en sciences sociales © Prospero, Nvivo
(sous réserve)

Corrélations et causalités
interprétatives. Expérimentations, distance
intertextuelle et voisinages.
J.M. Leblanc :
Distances, cooccurrences, voisinage
Présentation et prise en main d'Hyperbase : de la lexicométrie
a la stylométrie.
= Présentation d'Hyperbase en ligne.
o

& 16 mai 2020 : Exploration textométrique sur
une base annotée - Prise en main du Trameur
E. Née (Céditec-UPEC) :
- i-trameur

c\ - La logique Trameur

e - Création d'une base étiquetée et intervention sur Fannotation
(annotation manuelle, ajout de niveaux d'annotation).

c - Présentation de quelques fonctionnalités textométriques

] classiques sur une base annolée : cooccurrences spécifiques,
patrons, cartes des sections

Séances spécifiques —
Centaines séances spécifigues sont organisées sur la
journée entiére (10h-16h).

z Le samedi aprés-midi sera consacré aux questions des

participants (sur rendez-vous).

—— S’inscrire a la liste de diffusion de Textopol —
r = hitps:iMistes.u-pec.friwws/subscribeftextopol

http://textopol.u-pec.fr/index.php/category/enseignement/seminaire-doctoral/2019-20/


http://textopol.u-pec.fr/index.php/category/enseignement/seminaire-doctoral/2019-20/

Arbres de mots



Le « nuage arboré », une information double
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Le « nuage arboré », une information double
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Processus de construction

Concordance d'un mot, lemmatisation

C' Proposé dans la version
ou remplacements divers...~>

téléchargeable de TreeCloud

Texte

Y
( )

Suppression des mots vides antidico anglais, frangais

) Y . h mots les plus fréquents, mots

Sélection des mots apparaissant plus de n fois, ou liste
personnalisée

Y A 7 7
( \ Fenétre de cooccurrence parametree par

| Recherche des cooccurrences | tgjfle et pas de glissement, ou caractere
séparateur

Y
( )

Calcul des distances entre mots | 12 formules de distance de cooccurrence
« phylogénie » |}
Construction de l'arbre

Appel transparent au logiciel

. ) SplitsTree

( Y )

\ Tailles des mots ) Fréquences ou valeurs personnalisées

- Y N Fréquences, chronologie, dispersion,
Couleurs des mots ciblées sur la cooccurrence d'un mot,

ou valeurs personnalisées

Y

Dessin du nuage arboré Appel transparent au logiciel SplitsTree
. ) ou Dendroscope




Le « nuage arboré », pour quoi faire ?

corpus i , .
résume visuel
textuel |

\/

Amstutz & Gambette, JADT 2010



Le « nuage arboré », pour quoi faire ?

lagartivevie politique

‘ parti republique
principe : : Premiet
Corpus - o tEMPS “Jour
t t I liberte voix cc%ﬁ'pm aris
eX Ue | énie Lo ouis :
populaire autorité
cause o
monde . - eunle assemblée
SOCIEte;l-,{_-m. moment p p pays =
, ’ - fois  Yeux
résumé visuel
Nuage arboré des100 mots les plus fréquents pollvoir
dans les 18 « Lettres Républicaines » de Daniel e gouyernement
Stern publiées le Courrier Francgais (1848) ; N\ m——
: : .. g sens
Figure extraite du mémoire de h :
A politiques espr]t
master 2 de Constance Durand foree PO
ST 2 ; etat hommes idées
Marie d'Agoult et ,/a revolut/c?n et DOIITIC d
de 1848. Sa pensée, son action chose générl;’l‘“
seulement &
et son ceuvre, 1847-1853, p. 96, N i
. ey 7 opimion
Sorbonne Université, 2019. Bublique grand

homme


http://treecloud.univ-mlv.fr/treecloud-corpus/lettres-republicaines/
https://fr.wikisource.org/wiki/Lettres_r%C3%A9publicaines

Le « nuage arboré », pour quoi faire ?

[
corpus >[ , . }
résumeé visuel
textuel | -
\/
\ susciter des hypotheses de travail ]

autres outils
d’analyse textuelle

Amstutz & Gambette, JADT 2010



Le « nuage arboré », pour quoi faire ?

[
corpus >[ , . }
résumeé visuel
textuel | -
\/
\ susciter des hypotheses de travail ]

autres outils
d’analyse textuelle

représenter des
résultats d’analyses

Amstutz & Gambette, JADT 2010



Le « nuage arboré », pour quoi faire ?

corpus i , .
résume visuel
textuel o

J\
autres outils
d’analyse textuelle

susciter des hypotheses de travail ]

étayer des hypothéses de travail ]

représenter des
résultats d’analyses

Amstutz & Gambette, JADT 2010



Exploration de corpus avec TreeCloud

‘ * Interpréter les regroupements
1 seul « Examiner les voisinages des
corpus ‘ COrpus mots fréquents dans I'arbre
textuel | - ~__—— -Examinerle voisinage de mots
ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)
Si le corpus est assez grand :
e Identifier les mots plutot au début ou a la fin
du corpus
 extraire le contexte dans le corpus de certains

mots ciblés et utiliser ces données comme
corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

* Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Exploration de corpus avec TreeCloud

‘ * Interpréter les regroupements
1 seul « Examiner les voisinages des
corpus ‘ COrpus mots fréquents dans I'arbre
textuel | - ~__—— -Examinerle voisinage de mots
ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)
Si le corpus est assez grand :
e Identifier les mots plutot au début ou a la fin
du corpus
 extraire le contexte dans le corpus de certains

mots ciblés et utiliser ces données comme
corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

* Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Méthode : interpréter les regroupements

Dessiner des « patates »

Corpus : une centaine de CV soumis a une rencontre docteurs-entreprises

bislogie
moléculaire culture
cellulaire responsable
cellules  por marketing
biochimie protéines dénartemant
compétences ©F
technigues  missions
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Méthode : interpréter les regroupements

Dessiner des « patates »

Corpus : une centaine de CV soumis a une rencontre docteurs-entreprises
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Exploration de corpus avec TreeCloud

- * Interpréter les regroupements

* Examiner les voisinages des
Corpus ‘ mots fréquents dans I'arbre
textuel -

B ... Examiner le voisinage de mots

ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)
Si le corpus est assez grand :
e Identifier les mots plutot au début ou a la fin
du corpus
 extraire le contexte dans le corpus de certains
mots ciblés et utiliser ces données comme
corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

* Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Méthode : voisinage des mots fréquents
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Nuage arboré des 50 mots les plus fréquents des paroles d’Auguste dans Cinna

JADT 2010



Méthode : voisinage des mots fréquents

ime
aujourd
ERCar
aviz
danne
place
destin
zais
Wois
Eein
tiens

illustre
rang

s5and rome
souverdin

Peine  svemple pOLWOIN
haine

seul

crirme

zeule
etat
muort

repos
orand
CEIze

pére

MeLrs
Wig

. amis
cinna

renil .
coeyr AMOUr Malme

temps

wWoe U
cigl
Jjaur
EmplIre
trahis =ep
. lieu,
craindre  rgin
airme

bienfaits 991t

Amstutz & Gambette,
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Nuage arboré des 50 mots les plus fréquents des paroles d'Auguste dans Cinna

Pour manipuler facilement des pieces de théatre dans TreeCloud, chargement dans un
fichier tableur (exemples de fichiers Open Office pour Cinna et Othon de Corneille sur

http://theatre.treecloud.org) : possibilité de filtrer les lignes (répliques) en fonction de
la valeur dans une colonne donnée - sélectionner un acte, une scene, un personnage.


http://theatre.treecloud.org/

Méthode : voisinage des mots fréquents
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Carte des sections Lexico3 et contextes de « amis » dans les paroles d'Auguste dans Cinna.

1. Voila, mes chers amis, ce qui me met en peine.

2. Quoi ! mes plus chers amis ! quoi ! Cinna ! quoi ! Maxime !

3. Reprenez le pouvoir que vous m'avez commis, Si donnant des sujets il 6te les amis

4. Soyons amis, Cinna, c'est moi qui t'en convie

5. Il nous a trahis tous ; mais ce qu'il a commis Vous conserve innocents, et me rend mes amis.



Méthode : voisinage des mots fréquents
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Méthode : voisinage des mots fréquents
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Exploration de corpus avec TreeCloud

‘ * Interpréter les regroupements
1 seul « Examiner les voisinages des
corpus ‘ COrpus mots fréquents dans I'arbre
textuel - - BExaminer le voisinage de mots
ciblés dans I’arbre («acteurs»,
verbes, etc.)
Si le corpus est assez grand :
e Identifier les mots plutot au début ou a la fin
du corpus
 extraire le contexte dans le corpus de certains

mots ciblés et utiliser ces données comme
corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

* Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Méthode : voisinage des verbes

Corpus : réponses a des questions ouvertes a des professionnels de la santé sur le
parcours de santé des personnes agées dans les Alpes de Haute-Provence

Suggestions d’améliorations :
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: "_"j.':.‘--'q:le Mpes L A
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dOmICIle P. Grenier-Tisserand et

I'équipe projet de la DT 04



Méthode : voisinage des verbes

Corpus : réponses a des questions ouvertes a des professionnels de la santé sur le
parcours de santé des personnes agées dans les Alpes de Haute-Provence
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Perspective : coloration grammaticale
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Exploration de corpus avec TreeCloud

* Interpréter les regroupements
1 seul « Examiner les voisinages des
COFpPLS ‘ Corpus mots fréquents dans I'arbre
textuel | - - Examiner le voisinage de mots
ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)
Si le corpus est assez grand :

* Identifier les mots plutét au début ou a la fin
du corpus

 extraire le contexte dans le corpus de certains
mots ciblés et utiliser ces données comme
corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

* Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Méthode : mots au début ou a la fin
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Exploration de corpus avec TreeCloud

‘ * Interpréter les regroupements
1 seul « Examiner les voisinages des
COFpPLS ‘ Corpus mots fréquents dans I'arbre
textuel | - - Examiner le voisinage de mots
ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)
Si le corpus est assez grand :

e Identifier les mots plutot au début ou a la fin
du corpus

 extraire le contexte dans le corpus de certains
mots ciblés et utiliser ces données comme
corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

* Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Nuages arborés du voisinage des mots de la nature
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Nuage arboré des voisinages des termes liés a la nature dans Le Ravissement de
Proserpine de Catherine Des Roches (Laura Borie)



Nuages arborés des contextes de « médecins »
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Nuage arboré des 50 mots les plus fréquents des contextes (10 mots avant et 10 mots
apres) du mot médecins dans le sous-corpus des articles sur le Mediator, colorés par le
degré de cooccurrence avec le mot responsabilités (en noir pour les mots les plus
cooccurrents), construit par TreeCloud avec la formule Liddell, et des fenétres glissantes

de 20 mots
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Nuage arboré des 50 mots les plus fréquents des contextes (10 mots avant et 10 mots
apres) du mot médecins dans le sous-corpus des articles sur le Mediator, colorés par le
degré de cooccurrence avec le mot responsabilités (en noir pour les mots les plus
cooccurrents), construit par TreeCloud avec la formule Liddell, et des fenétres glissantes

de 20 mots



Nuages arborés des contextes de « médecins »
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Nuage arboré des 50 mots les plus fréquents des contextes (10 mots avant et 10 mots
apres) du mot médecins dans le sous-corpus des articles sur le Mediator, colorés par le
degré de cooccurrence avec le mot responsabilités (en noir pour les mots les plus
cooccurrents), construit par TreeCloud avec la formule Liddell, et des fenétres glissantes

de 20 mots



Exploration de corpus avec TreeCloud

* Interpréter les regroupements
1 seul « Examiner les voisinages des

corpus ‘ COrpus mots fréquents dans I'arbre

textuel - - Examiner le voisinage de mots

ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)

Si le corpus est assez grand :

e Identifier les mots plutot au début ou a la fin

du corpus

* extraire le voisinage dans le corpus de certains

mots ciblés et utiliser ces données comme
corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

* Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



lllustration sur le corpus Mediator

Comparer les articles d’agences et articles de journalistes

Corpus : 595 articles d’agences contre 1496 articles de journalistes de 2011 évoquant
I’affaire du Mediator dans la presse francaise.

Gambette & Martinez,

Ensemble des Texto! 2013
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lllustration sur le corpus Mediator

Comparer les articles d’agences et articles de journalistes

Corpus : 595 articles d’agences contre 1496 articles de journalistes de 2011 évoquant
I’affaire du Mediator dans la presse francaise.
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lllustration sur le corpus Mediator

Comparer les articles d’agences et articles de journalistes

Corpus : 595 articles d’agences contre 1496 articles de journalistes de 2011 évoquant
I’affaire du Mediator dans la presse francaise.
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Exploration de corpus avec TreeCloud

‘ * Interpréter les regroupements
1 seul « Examiner les voisinages des
corpus ‘ COrpus mots fréquents dans I'arbre
textuel | - ~__—— -Examinerle voisinage de mots
ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)
Si le corpus est assez grand :

e Identifier les mots plutot au début ou a la fin

du corpus

* extraire le voisinage dans le corpus de certains

mots ciblés et utiliser ces données comme
corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

» Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Méthode : comparaison de voisinages dans I’arbre
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Méthode : comparaison de voisinages dans I’arbre

populations, communities,
soil, forest and food

natura
communities

land
lants
community caroon
structure soil ood
forest

population

genetic

diversity B

ecosystem services,

consanation, environment

management m.:irme
& policy eCosyslems
development
policy biodiversity

conservation ecosystem
management Services

factors
. rotential
environmental ¥
conditions

mpact
current

global

human

climate
chang

global change,
human impact

evolutionary
processes

portant
ological

ecological &
evolutionary

understanding ) processes models, systems,

SN experiments,
develo
syslems mocﬁ.‘a e methods
model
sysiem

field

esl
molecular
methods

analysis

Nuage arboré
des 100 mots les
— plus fréqyeqts dans

evels '*V¥!  le « corpus Biodiversa »
(projets de recherche avec
financement européen
sur la biodiversité),
période
2008-2011,
distance Liddel,
fenétre de
10 mots

varnalion

major organisms
groups

arganisms
and groups

species
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Exploration de corpus avec TreeCloud

‘ * Interpréter les regroupements
1 seul « Examiner les voisinages des
corpus ‘ COrpus mots fréquents dans I'arbre
textuel | - ~__—— -Examinerle voisinage de mots
ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)
Si le corpus est assez grand :

e Identifier les mots plutot au début ou a la fin

du corpus

* extraire le voisinage dans le corpus de certains

mots ciblés et utiliser ces données comme
corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

* Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Méthode : comparaison des spécifiques

Amstutz & Gambette,

i . mainz )
herte g camille _
rome MOMEnt 0 ot . martian
etat purir YR trine  trois ~ lacus
BPOUE vinius
remaords Firegouy
Canjurés plautine
aprés
vie . rler
. Mot cain ppIESDr‘l
Lesar ardeur y
augustetyran madame
perte i i lsis=ze
Kl
Ermlie” %r?ﬁna empereur
hignfaits .
venger M=XIme respect othon
pere fs gsprit ey galha nEron
HENErELE ailleurs hryrmien atat cour armaur
: dire ; )
dessein _ armpire woit saufirir
vertu choix Wi
ligu

Nuages arborés des mots spécifiques de Cinna et Othon, dimensionnés et colorés d'apres
leur spécificité calculée dans Lexico3.

Quels moyens au service de la cause politique ?



Méthode : comparaison des spécifiques

Amstutz & Gambette,
JADT 2010

g . mainz )
oet® el t camille i
[ome morment __ rrartian
o doute 4.z :
etat purir YLK rdne  trois lacus
BPOUE Rvinius
termords sired o
cOnJurés nlauting
aprés
vie . rler
. Mot cain ppIESDr‘I
Lesar ardeur .
augustetyran madame
perte i i laizae
ermilig Pr= amis ermpereur
hignfaits cinna
vehoer MMExime respect othon
pgére .. esprit  wely galba FEron
o HENErSL:x, aillevirs HyrmiEn : cour ArOLE
dessein _ souffrir
wertu choi
ligu

Nuages arborés des mots spécifiques de Cinna et Othon, dimensionnés et colorés d'apres
leur spécificité calculée dans Lexico3.

Quels moyens au service de la cause politique ?



Méthode : comparaison des spécifiques

i . mainz )
liberte o) camille _
rorme maorment espoit doute . ! _ martian
Btat pinir yeLx frone  trois jacus
BROUE winius
ternords lredouy
conjurés plautine
aprés
vie ) |
, MO sain bisar
cesgar ardeur 4
augustetyran madame
erte :
ermilie Pix aris isse
cinna BITIpRIEUY
hienfaits . th
venger Mmzxime respect othon
pare s esprit e galba FEran
EnEreuy ailleurs hyrmen atat cOUr Ernour
dire ; .
desseln gra) Bmpire vt soutrir
S ~ifr wettu Chony Wit
mots spécifiques de ligu

Cinna et Othon d'apreés Lexico3

Lieu du pouvoir et objet de la Rome (« liberté ») Empire (« trone »)
confrontation entre les personnages

Souverain en place tyran Empereur

Membres du corps politique amis maitres / seigneurs

Moyens au service de la cause politique gloire amour matrimonial (« amour », « hymen »,
« choix »)

Caractérisation de la piece Piece de FONDATION Piece de SUCCESSION DYNASTIQUE



Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES MOTS
Données sur

) Position des mots
les feuilles

Séquences ADN

76



Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES MOTS
Données sur

les feuilles

¥

Distances entre
les feuilles

Séquences ADN Position des mots

Distances fondées sur
la cooccurrence entre

Distances fondées sur

la différence entre les
) ABCD
deux séquences AD256 les deux mots
(mutations, insertions, B2 056
délétions) C5503
D6630

77



Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES MOTS
Données sur
les feuilles

¥

Distances entre

Séquences ADN Position des mots

Distances fondées sur ) Distances fondées sur
o les feuilles
la différence entre les ABCD la cooccurrence entre
deux séquences AOD256 les deux mots
(mutations, insertions, B/I2056
délétions) C5503
D663

algorithme UPGMA

' classification hiérarchique ascendante

Arbre
\ .

78 Algorithme UPGMA : https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean

A


https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean

Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES

Séquences ADN

Distances fondées sur
la différence entre les
deux séquences
(mutations, insertions,
délétions)

MOTS
Données sur
les feuilles

¥

Distances entre

Position des mots

Distances fondées sur

les feuilles | :
A+B C D a cooccurrence entre
A+B 56 les deux mots
C 5 3
D 6 3

algorithme UPGMA

' classification hiérarchique ascendante

Arbre

~.

A

/9 Algorithme UPGMA : https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean


https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean

Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES MOTS
Données sur
les feuilles

¥

Distances entre

Séquences ADN Position des mots

Distances fondées sur ) Distances fondées sur
o les feuilles
la différence entre les A+B C D la cooccurrence entre
deux séquences A+B 56 les deux mots
(mutations, insertions, C 5 3
délétions) D 6 3

algorithme UPGMA

' classification hiérarchique ascendante

Arbre

A\B C\D

80 Algorithme UPGMA : https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean



https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean

Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES MOTS
Données sur
les feuilles

¥

Distances entre

Séquences ADN Position des mots

Distances fondées sur ] Distances fondées sur
o les feuilles
la différence entre les \A+B C+D la cooccurrence entre
deux séquences A+B 55 les deux mots
Y 4
(mutations, insertions, C+D 5,5
délétions)

algorithme UPGMA

' classification hiérarchique ascendante

Arbre

A\B C\D

81 Algorithme UPGMA : https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean



https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean

Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES MOTS
Données sur
les feuilles

¥

Distances entre

Séquences ADN Position des mots

Distances fondées sur ] Distances fondées sur

o les feuilles
la différence entre les la cooccurrence entre

) \A+B C+D
deux sequences A+B 55 les deux mots
4
(mutations, insertions, C+D 5,5
délétions)

algorithme UPGMA

' classification hiérarchique ascendante

Arbre

A\B C\\D

82 Algorithme UPGMA : https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean



https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean

Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES

Séquences ADN

Distances fondées sur
la différence entre les
deux séquences
(mutations, insertions,
délétions)

MOTS
Données sur
les feuilles

¥

Distances entre

Position des mots

Distances fondées sur

les feuilles |

ABCD a cooccurrence entre
AD256 les deux mots
BI2056
C5503
D66 3

algorithme UPGMA

' classification hiérarchique ascendante

Arbre

A C
Bj:>: <<:;‘-.D

33 Algorithme UPGMA : https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean
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Comparaison avec d’autres visualisations
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Comparaison avec d’autres visualisations

nuage arboré réseau de mots (PhraseNet d’'IBM
(TreeCloud) ManyEyes, Tropes)
information globale information locale

projection des mots (Astartex)

information globale



Comparaison avec d’autres visualisations

nuage arboré
(TreeCloud)

information globale
structure simple

réseau de mots (PhraseNet d’IBM
ManyEyes, Tropes)

information locale
structure complexe

projection des mots (Astartex)

information globale
structure complexe



Comparaison avec d’autres visualisations

nuage arboré
(TreeCloud)

information globale

structure simple
facile a visualiser

réseau de mots (PhraseNet d’IBM
ManyEyes, Tropes)

information locale
structure complexe

difficile avisualiser

projection des mots (Astartex)

information globale
structure complexe

facile a visualiser mais chevauchements



Comparaison avec d’autres visualisations

nuage arboré réseau de mots (PhraseNet d’'IBM
(TreeCloud) ManyEyes, Tropes)
information globale information locale
structure simple structure complexe
facile a visualiser difficile avisualiser
moyennement robuste robuste

projection des mots (Astartex)

information globale
structure complexe

facile a visualiser mais chevauchements
robuste



Comparaison avec d’autres visualisations

nuage arboré réseau de mots (PhraseNet d’IBM
(TreeCloud) ManyEyes, Tropes)
information globale information locale
structure simple structure complexe
facile a visualiser difficile avisualiser
moyennement robuste robuste

faible densité d’information forte densité d’information

projection des mots (Astartex,
AFC sur Lexico, TextObserver, etc.)

information globale

structure complexe

facile a visualiser mais chevauchements
robuste

forte densite d’information
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Implémentations

Logiciel libre TreeCloud (Python/Delphi) + SplitsTree (Java)

=101 %]

. . : . L Treecloud
Ce programme est une interface graphique pour Treecloud, et permet de conztruire le nuage artboré d'un texte. Téléchargez ﬁ'reFEr?aﬁ;ais
Treecloud, ainsi gue son code zource Python, zur hittp:/ Awwe, treecloud.org,  English

Emplacement de Pythaon [télécharger version 2.2 sur weas. pethoh, org)
|E:\F‘ythun25hp}lthun.e:¢e

Emplacement de SplitzTree [télécharger version 4.3 sur v splitztree. org)

II:: “Program FileshSplitsTreehSplitzTree. exe

=Y
@_I

Teute & visualizer :

aaaaa 2004

aaaaa Conversation text types: A multi-dimensional analysis

aaaaa Statistical Analysis of Text in Educational Measurement

a3aaa Ftude de |a stabilté des valeurs propres de IAFC d'un tableau lexical au moyen de procédures de rééchantilonage
aaaaa Text Retrieval with External Information

aaaaa Clustering Algorithms for Noun Phrase Coreference Resaolution

aaaaa Noantificatinn MFf Chedietic Traite: A Statictical Annrnach

Mots du nuage arboré - (= Duwr liste de mats | Tailes des mats : & Liste de tailes | Couleurs des mats : &) Liste de couleurs

.

chronodis
mot ; Icible

Longueurs d'arétes
% unitaires
= réelles

Seéparateur :
Iaaaaa
Antidictionnaire ;
T — IE:‘\Sitea‘\G ambetteLirmm' T reecloudDistribution’Stoplizt) adt, bt @IFran;ais j
" pahoo Maombre de motz du nuage arboré ou nombre minimal d'occurrences powr apparaitre dang le nuage arboré
" bermy I 5
i+ chronalogy :
" dispersion Ligne de commande :
' “Cr\PythonZ8\python.exe” "CGites\Gambettelirmm’ Treecloud Distribution\ Treechouwd. py” stoplist="C:\Sites\Gambettelirmm|\ Treeciowd Distribution’ Stoplist) adt. bd” :I

splitstreepath="C:\Program Files\SplitsTre=\SplitsTres.=xe” unit=1 minnb=5 sepchar=assas distance=hyperlex color=chronclegy "C:\TreeCloud\jadt. bet

e

== Calcule le nuage arboré avec TreeCloud !




Implémentations

Logiciel libre TreeCloud (Python/Delphi) + SplitsTree (Java)
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. jadt.bet.hyperlex.colored.nexus - SplitsTreed (version 4.10, built 2 May 2008
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Interface web

TreeCloud : Create! Downloads Gallery Credits FAQ
Nuage Arboré Créer! Téléchargements Gallerie A propos FAQ

This website helps you to generate tree clouds from a text, that is word clouds where the
words are arranged on a tree which reflects their semantic proximity inside the text.

The first tree cloud appeared on Jean Véronis's blog in December 2007, you can now
create your own with this website, or with the TreeCloud software.

Create your own tree cloud online!

Ce site web vous permet de générer des nuages arborés & partir d'un texte, c'est 3 dire
des nuages de mots disposés autour d'un arbre gui indigue leur proximité dans le texte.
Le premier nuage arboré est apparu sur le blog de Jean Véronis en décembre 2007, vous
pouvez maintenant créer les votres avec ce site web, ou avec le logiciel TreeCloud.

Créez vos propres nuages arborés en ligne !

Documents :

If you use TreeCloud or this website, please cite www.treecloud.org or:
Philippe Gambette et Jean Véronis: Visualising a Text with a Tree Cloud, In Locarek-Junge H. and Weihs C., editors,
Classification as o Tool of Research, Proc. of IFC5'03 (11th Conference of the international Federation of Classification

Societies), to appear, 2010 (supplementary material).

Pour des exemples d'utilisation de la visualisation en nuage arboré, vous pouvez lire :

Delphine Amstutz et Philippe Gambette: Utilisation de lo visualisation en nuage arboré pour l'analyse [ittéraire, Proc. of
JADT'10 (10th International Conference on statistical analysis of textual data), a paraitre, 2010 (materiel
supplémentaire).

© 2007-2010 - Jean Véronis, Philippe Gambette, Jean-Charles Bontemps

Interface basée sur le logiciel
libre NuageArboré de Jean-
Charles Bontemps, en C,
CGl/Python, et JavaScript.

http://sourceforge.net/projects/
nuagearbor/

Développements
supplémentaires avec d3.js par
Deepak Srinivas



Interface web

Create!

. TreeCloud

Nuage Arboré -  Créer!

Downloads Gallery Credits

Téléchargements

FAQ

Gallerie A propos FAQ

www.treecloud.org

This website helps you to generate tree cl
words are arranged on a tree which reflects
The first tree cloud appeared on Jean Ve

create your own with this website, or with

Create your own tree cloud onlin

Ce site web vous permet de générer des
des nuages de mots disposés autourd'una
Le premier nuage arboré est apparu sur le
pouvez maintenant créer les votres avec ce

Créez vos propres nuages arborés

Documents :

If you use TreeCloud or this website, please

Philippe Gambette et lean Véronis: Visua
Classification as o Tool of Research, Proc.
Societies), to appear, 2010 (supplementa
Pour des exemples d'utilisation de la visual
Delphine Amstutz et Philippe Gambette: U
JADT'10 (10th International Conference
supplémentaire).

© 2007-2010 - Jd

FAQ

TreeCloud Y

== Nuage Arboré - Créer!  Téléchargements  Gallerie A propos

Créez vos propres nuages arborés |

Collez votre texte dans le cadre ci-dessous, puis cliquez sur Envoyer | Attention, 'utilisateur suivant verra votre texte
quand il se connectera au site, si vous ne voulez pas faire apparaitre vos textes, installez plutdt TreeCloud sur votre

-

machine.
Texte:

 [Texte extrait de http.//www.adoc-tm.com/2013rapport.pdf]

El'l'l-'ﬂ"l'ﬁ'l

Vous pouvez déplacer les étiguettes par cliguer-glisser, I"étiguette reprend sa place d'origine lors d'un nouveau clic.
L'infobulle indigue le nombre d'occurrences du mot.

professionnel  ProjEl

typa
I influence
rechnenc 5 B
echesche rémunération
- labdeau
damaine
sEcleul Prme sechaur enfraprise
SRR e
secteur_public enweprises goutenance
docteurs
emplol
auire carriéne
figure poursuite
enquétes doctoral
nb Ralkix
) b fratice g iame walue M
réspondants cp it COMPEIENCes
ingénieur  scences




Interface web

Create! Downloads

. TreeCloud

Nuage Arboré -

Gallery Credits
Téléchargements

FAQ

Créer! Gallerie A propos FAQ

www.treecloud.org

This website helps you to generate tree cl
words are arranged on a tree which reflects
The first tree cloud appeared on Jean Ve

create your own with this website, or with

Create your own tree cloud onlin

Ce site web vous permet de générer des
des nuages de mots disposés autourd'una
Le premier nuage arboré est apparu sur le
pouvez maintenant créer les votres avec ce

Créez vos propres nuages arborés

Documents :

FAQ

TreeCloud

Nuage Arboré Gallerie

Créer! Téléchargements A propos

Créez vos propres nuages arborés |

Collez votre texte dans le cadre ci-dessous, puis cliquez sur Envoyer | Attention, 'utilisateur suivant verra votre texte
quand il se connectera au site, si vous ne voulez pas faire apparaitre vos textes, installez plutdt TreeCloud sur votre

-

machine.
Texte:

 [Texte extrait de http.//www.adoc-tm.com/2013rapport.pdf]

El'l'l-'ﬂ"l'ﬁ'l

Vous pouvez déplacer les étiguettes par cliguer-glisser, I"étiguette reprend sa place d'origine lors d'un nouveau clic.
L'infobulle indigue le nombre d'occurrences du mot.

Mots composés
identifiés par

professionnel  ProjEl

[

typa
. . 7 7 \
flasncs Unitex, integre a
rémunération
lableau
. TreeCloud par
b i ol c—— L gnkraprise
If you use TreeCloud or this website, please Secteur_prme a.-"rf.‘rq:" 3 .
Philippe Gambette et Jean Véronis: Visua secleur_public | enreprises_soytenance C | au d e M d rtl neau
Classification as a Tool of Research, Proc. docteurs
Societies), to appear, 2010 (supplementa
Pour des exemples d'utilisation de la visual e cariéne
Delphine Amstutz et Philippe Gambette: U fial Irdl;m- pl,'.lr'\_-':lir;.
JADT'10 (10th International Conference ; = inctorat
supplémentaire) e
supplementaire}. ™
nb frapee e value
- o répondants dpkime it COMpPEEnCas
© 2007-2010 - Jq ingénieur scEnCes




Temps d'exécution

Limites sur la taille du corpus pour utiliser TreeCloud ?
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challenges

30 secondes pour la construction du nuage arboré de I'ensemble
des discours de campagne de Barack Obama (>300 000 mots)



Implémentations

Version téléchargeable

Logiciel libre TreeCloud (Python/Delphi) + SplitsTree (Java) :
e Tutoriel, manuel d'utilisation

 Coloration de mots personnalisée

* Tailles de mots personnalisée

* Calcul des cooccurrences par blocs délimités par un séparateur

Version en ligne sur TreeCloud.org

* Intégration d'Unitex et réeimplémentations par Claude Martineau
e Suppression des mots vides par Unitex

e Filtrage par nature grammaticale avec Unitex

* Reconnaissance de mots composés par Unitex


https://docs.google.com/document/d/1TPArJXx0VYXFIS2hxXfCHc_zQd5i6Hv6-blNa_6Aw-w/edit?usp=sharing
http://treecloud.univ-mlv.fr/DOWNLOADS/ManualTreecloud.pdf

Implémentations dans d'autres outils

Version dans TextObserver
 intégrée par Yacine Ouchene

 a partir d'une implémentation en Java (Aleksandra Chaschina,
projet Google Summer of Code 2016 pour Unitex) :
https://github.com/aleksandrachasch/treecloud

Formation a TextObserver samedi 16/11 et 14/12 a Créteil
(10h-13h, Jean-Marc Leblanc) https://tinyurl.com/textopol2019

 Expliciter I’analyse factorielle des correspondances
* Analyser la variation lexicométrique
* Introduction aux opérations de catégorisation

* Recension de corpus et balisage semi-automatisé : présentation
de la base Textopol


http://textopol.u-pec.fr/anr-appel/index.php/valorisation/logiciels/
https://github.com/aleksandrachasch/treecloud
https://tinyurl.com/textopol2019

Références (treecloud.org)

Philippe Gambette, Jean Véronis (2009)
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Delphine Amstutz & Philippe Gambette (2010)

Utilisation de la visualisation en nuage arboré pour I'analyse littéraire, JADT'10 (Proceedings of the 10th
International Conference on statistical analysis of textual data), Statistical Analysis of Textual Data, p. 227-238
http://www.slideshare.net/PhilippeGambette/utilisation-de-la-visualisation-en-nuage-arbor-pour-lanalyse-littraire

Philippe Gambette, Nuria Gala & Alexis Nasr (2012)
Longueur de branches et arbres de mots, Corpus 11:129-146
http://www.slideshare.net/PhilippeGambette/longueur-de-branches-et-arbres-de-mots

William Martinez & Philippe Gambette (2013)
L'affaire du Médiator au prisme de la textométrie, Texto! XVIII(4)
http://www.revue-texto.net/index.php?id=3318

Philippe Gambette, Hilde Eggermont & Xavier Le Roux (2014)
Temporal and geographical trends in the type of biodiversity research funded on a competitive basis in
European countries, rapport BiodivERsa

http://www.biodiversa.org/700/download

Philippe Gambette et Nadéege Lechevrel (2016)

Une approche textométrique pour étudier la transmission des savoirs biologiques au XiXe siécle, Nouvelles

perspectives en sciences sociales, Prise de parole (Ontario, Canada), 2016, 12 (1), pp.221-253
https://hal-upec-upem.archives-ouvertes.fr/hal-01408455

Claude Martineau (2017)
TreeCloud, Unitex: une synergie accrue, colloque ECLAVIT, Extraction, classification et visualisation de données
textuelles

https://hal-upec-upem.archives-ouvertes.fr/hal-01702091/fr



http://www.slideshare.net/PhilippeGambette/visualising-a-text-with-a-tree-cloud
http://www.slideshare.net/PhilippeGambette/utilisation-de-la-visualisation-en-nuage-arbor-pour-lanalyse-littraire
http://www.slideshare.net/PhilippeGambette/longueur-de-branches-et-arbres-de-mots
http://www.revue-texto.net/index.php?id=3318
http://www.biodiversa.org/700/download
https://hal-upec-upem.archives-ouvertes.fr/hal-01408455
https://hal-upec-upem.archives-ouvertes.fr/hal-01702091/fr

Recueil et prétraitement
de corpus



Océrisation de texte

OCR = optical character recognition (reconnaissance automatique
de caracteres)

* Logiciel libre Tesseract
* Logiciel gratuit PDF X-Change Viewer
* Logiciel payant Abby FineReader

Tutoriel rédigé et testé avec Jonathan Barkate :

https://redocparisest.wordpress.com/2017/02/19/numerisation-et-
comparaison-douvrages/


https://redocparisest.wordpress.com/2017/02/19/numerisation-et-comparaison-douvrages/
https://redocparisest.wordpress.com/2017/02/19/numerisation-et-comparaison-douvrages/

Prétraitements de textes obtenus par OCR

Sources de textes :
* numeérisation + reconnaissance automatique de caracteres (OCR) :
* Gallica : http://gallica.bnf.fr (estimation du taux d'OCR)
* Internet Archive : https://archive.org/
e HathiTrust Digital Library : https://www.hathitrust.org/
» Google Books : http://books.google.fr

* autres bibliotheques européennes :
https://www.europeana.eu/portal/fr

* relus par des humains :
* Wikisource francophone : http://fr.wikisource.org
* Projet Gutenberg : https://www.gutenberg.org
* Les classiques des sciences sociales : http://classiques.uqgac.ca/

* moteur de recherche parmi plusieurs sites web d'e-books
gratuits : http://noslivres.net


http://gallica.bnf.fr/
https://archive.org/
https://www.hathitrust.org/
http://books.google.fr/
https://www.europeana.eu/portal/fr
http://fr.wikisource.org/
https://www.gutenberg.org/
http://classiques.uqac.ca/
http://noslivres.net/

Prétraitements de textes obtenus par OCR

Astuce pour récupérer le texte complet d'un ouvrage découpé en
chapitres sur Wikisource :

https://fr.wikisource.org/wiki/Les_Travailleurs _de la_mer

* Récupérer le nom du fichier en cliquant sur lI'onglet “Source” :
https://fr.wikisource.org/wiki/Livre:Hugo - Les Travailleurs_de la
_mer_Tome_Il (1892).djvu
* Cliquer sur l'onglet “Modifier”
* Remplacer le code de la page par
<pages index="Hugo - Les Travailleurs de_ la
_mer_Tome_I (1891).djvu"” from=1 to= />

— 1 : page de début de 'ouvrage

- : page de fin de l'ouvrage

e Cliquer sur “Prévisualiser” (attention NE PAS cliquer sur “Publier
les modifications)


https://fr.wikisource.org/wiki/Les_Travailleurs_de_la_mer
https://fr.wikisource.org/wiki/Livre:Hugo_-_Les_Travailleurs_de_la_mer_Tome_II_(1892).djvu
https://fr.wikisource.org/wiki/Livre:Hugo_-_Les_Travailleurs_de_la_mer_Tome_II_(1892).djvu

e remplacer les apostrophes courbes : remplacer

e supprimer les références aux
notes de fin de texte, en
utilisant les “expressions
régulieres”, remplacer

"[1[0-91+[1]" par ™"

un caractere "[" suivid'un
chiffre,

, suivi d'un caractere "]".

Prétraitements de textes obtenus par OCR

Rechercher/remplacer (par exemple avec Notepad?2) :

1’ mnmin

Replace Text X
Search String: Eind Next
| V|
Find Previous

Replace with:
| - ‘ Replace

Replace All
[ Match case []Don't wrap around
[[] Match whole word only (I Close after replace In Selection
[IMatch beginning of word only Close

Regular expression search

[] Transform backslashes Goto Find (Ctrl+F



http://www.flos-freeware.ch/notepad2.html

Prétraitements de textes obtenus par OCR

Aide automatique a la détection des césures de fin de ligne :
coupeCésure

http://igm.univ-mlv.fr/~gambette/text-processing/coupeCesure/

Code couleur :

* mot dont la césure a été supprimée car trouvé en entier dans le dictionnaire
* mot pour lequel le trait d'union a été gardé

Texte obtenu aprés remplacements...

Quand vous y ferez quelque réflexion, je crois

que vous trouverez que j'ai raison, et que si je fusse retournée , je rendois mon voyage inutile par étre trop
court. Pour mon fils et sa femme, ils sont ravis de passer ici jusqu'au caréme avec moi : en ce temps-la j'irai
a Rennes par complaisance pour eux, parce que ce

temps est plus triste que I'hiver a la campagne : peut-&tre que ce projet changera, il ne faut point voir de si
loin. Ge qui est str, ma fille, c'est que l'air d'ici est fort

bon; vous lui faites tort de le croire mauvais. Il fait

depuis plus de deux mois le plus beau temps du monde,

des chaleurs dans la canicule, un mois de septembre


http://igm.univ-mlv.fr/~gambette/text-processing/coupeCesure/

Prétraitements de textes obtenus par OCR

Aide automatique a la dissimilation entre “i” et

“v’ rijuv

http://igm.univ-mlv.fr/~gambette/ijuv/

o:n

J

Texte obtenu aprés remplacements...

Dieu nous gard' tous, autant gros gue menus,
Petits et grans, bien soyez-vous venus.

Long temps y a, au moins comme il me semble,
Qu'ici n'y eut autant de peuple ensemble.

Que pleust a Dieu que toutes les semaines
Nous peussions voir les Eglises si pleines.

Orca messieurs, et nous dames honnestes,
le nous suppli d'entendre mes requestes.
le nous requier nous taire seulement.
Comment? dira quelcune uoirement,

le ne sauroy’ ni ne uoudroy' avec.

Or si faut-il pourtant clorre le bec.

Ou nous et moy avons peine perdue,

Moy de parler, et nous d'estre venue.

et entre “u” et


http://igm.univ-mlv.fr/~gambette/ijuv/

Extraction de contextes avec VoyantTools

 Charger le corpus dans http://voyant-tools.org (ex. : Mémoires
de Mme Duplessis-Mornay, cf. mémoire de Mallory Thiebaud)

* Charger les contextes de “religion”, par exemple, dans le cadre
en bas a droite, puis exporter avec le bouton entouré en rouge :

EH Contexis @ Bubblelines == Correlations @H ?

Document Export a URL, an embeddable tool, data or a bibliographic reference.
1) MEM.. la confession de lapure  reli... , enlaquelle prions le de
1) MEM.. de faire professionde la  reli...  réformée ; mais les fus qui
N l . .
* Dans la fenétre d'export, choisir Export

/()

”EXport Current Data , export current (7) a URL for this view (tools and data)
” Export View (Tools and Data)

data as tab separated values (text) o Conent ot

e Coller dans un document tableur O export current data as HTML

(@ export current data as tab separated values (text)

» Sélectionner uniquement les

() export all available data in JSON

contextes ga UCheS’ d rO|tS’ ou IeS () export all available data as tab separated values (text)



http://voyant-tools.org/
https://voyant-tools.org/?corpus=d8cea0ea1c59b719d1ea799892964c8d
https://docs.google.com/spreadsheets/d/1Ejn9cK8o4ntwqvNuMzqVce_Xiq7HQdHNkvIE-11NhW0/edit?usp=sharing

