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Méme si les supports de stockage (e.g. disques durs) ont connu un développement considérable,
de plus de plus de données apparaissent sous la forme d’un flot (data stream) de maniere
continue, a un rythme rapide et éventuellement de maniere infinie et il n’est alors plus possible de
les stocker dans leur intégralité (e.g. trafic TCP/IP, transactions financieres en ligne,
enregistrements médicaux, capteurs, ...). L'interrogation ou I'extraction de connaissances partir
de tels flots a récemment donné lieu a de nombreux travaux de recherche [Aggarwal 2007]. L’'un
des problémes auquel la communauté fouille de données se trouve confrontée aujourd’hui est la
recherche d’'un équilibre entre l'efficacité (il ne faut pas bloquer les données du flot) et la
précision des résultats (il faut tenir compte de ce qui s’est passé avant dans le flot). En d’autres
termes, il devient acceptable d’obtenir des réponses avec des approximations.

Ces dernieres années de nombreuses structures de résumé ont été proposées et elles
posseédent les mémes propriétés d’applicabilité, d’efficacité mémoire, et de robustesse
[Muthukrishnan 2005, Raissi et al 2007]. Dans le cadre de ce stage, nous souhaitons étudier les
méthodes permettant de traiter ces flots de données multidimensionnelles en les agrégeant sous
la forme de cubes de flots de données.

De maniere plus précise, il s'agira d'étendre I'approche proposée par [Han et al. 2005] utilisant
les 'tilted time' windows pour le maintien des cubes de flots de données. Alors que la majorité des
approches existantes se contentent de décrire I'état d’'un cube a un instant t, nous proposons de
décrire a [lutilisateur I'évolution du cube au cours du temps. Ainsi, en ne gommant pas
I'historique, nous nous retrouvons dans un contexte plus proche des paradigmes OLAP et des
buts de la fouille de données historisées pour la détection des tendances et exceptions.

Ce travail entre dans le cadre du projet d’ANR MIDAS en collaboration étroite LIRMM/EMA-
LGI2P et en collaboration avec I'ENST Paris et EDF (fournisseur de données de flots de
consommations électriques).
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