
 La stéganalyse est l'art qui cherche à déceler la présence 
d'un message secret  dans un support.
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Méthode utilisant un ensemble de classifieurs 'faibles', 
apprenant sur un sous-échantillon du vecteur 
caractéristique d'entrée.

Méthode d'apprentissage 
automatique

Classifieur  faible 1

Classifieur  faible 2

Classifieur  faible L

Vote majoritaire de l'ensemble
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Concept d'îlots

Création

Partitionnement de la base d'apprentissage en îlots, permettant de 
générer des sous-bases homogénéisées.

On trouve l'îlot le plus 
proche de l'image par 
rapport à une norme
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Ici, l'îlot le plus 
proche est le A

Apprentissage du vecteur 
cover et stego sur l'îlot A

ApprentissageExpérimentations

Avec :

EAP [2, 3] : Ensemble average 
perceptron 

EFLD  [1] : Ensemble de 
discriminant linéaire de Fisher

EFLDFS [4] : EFLD avec 
post-sélection de caractéristiques 

Utiliser de grandes bases de données n'est pas l'unique 
solution pour lutter contre le cover-source mismatch !

Utilisation d'une grande base d'apprentissage très hétérogène 
d'environ un million d'images provenant de twitter images.  

Tableau représentant les performances et le gain obtenu par l'approche avec 
des îlots de EFLDFS

Les îlots permettent de lutter contre la diversité des 
images et on obtient un gain 0.5 % plus performant.

Conclusions

Perspectives
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- L'hypothèse de Lubenko et Ker [1], selon laquelle il faut utiliser 
de grandes bases de données d'images pour traiter du cover 
source mismatch, n'est pas la seule solution.
- Mise en avant de l'EFLDFS [4] qui permettent de lutter très 
efficacement contre la diversité des images.
- Les îlots sont une contribution prometteuse afin de lutter contre 
le cover-source mismatch en homogénéisant la base de 
données.

- Utiliser plus d'images d'apprentissage et augmenter le nombre d'îlots
- Définir les îlots avec les histogrammes des images
- Définir les îlots contenant toutes les données aberrantes
- Des îlots de SVM
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